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ВВЕДЕНИЕ 

 

Значимость выбранной темы разработки успешной стратегии ставок на 

основе анализа исторических и статистических данных по футболу обуслов-

лена несколькими важными факторами, которые делают её значимой как для 

профессиональных беттеров, так и для любителей спорта. В последние годы 

наблюдается значительный рост интереса к спортивным ставкам, особенно в 

футболе, который является одним из самых популярных видов спорта в мире. 

Это создает необходимость в более глубоких и обоснованных подходах к став-

кам, что делает тему разработки стратегий на основе анализа данных особенно 

актуальной. 

Прежде всего, футбол, как вид спорта, обладает богатой статистикой и 

историческими данными, которые могут быть использованы для анализа. Каж-

дая игра, каждый игрок и каждая команда имеют свои уникальные характери-

стики, которые могут быть проанализированы с помощью различных стати-

стических методов. Это включает в себя такие параметры, как количество 

забитых и пропущенных голов, процент владения мячом, количество ударов 

по воротам, а также индивидуальные показатели игроков, такие как точность 

передач и количество фолов. Использование этих данных позволяет игрокам 

выявлять закономерности и тренды, которые могут помочь в прогнозировании 

результатов матчей. 

Кроме этого, развитие технологий и доступность больших объемов ин-

формации Big Data. Big Data открывает новые возможности для анализа фут-

больных матчей. Современные технологии, средства и программное обеспече-

ние позволяют обрабатывать и анализировать огромные объемы информации, 

что делает процесс разработки стратегий более точным и эффективным. Алго-

ритмы методов искусственного интеллекта могут выявлять сложные зависи-

мости и предсказывать результаты на основе исторических данных, что значи-

тельно увеличивает шансы на успех при ставках. 
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Наконец, стоит отметить, что создание успешной стратегии ставок на 

основе статистического анализа позволяет игрокам снизить возможные потери 

и увеличить финансовые результаты. В отличие от интуитивных ставок, осно-

ванных на эмоциях или личных предпочтениях, подход, основанный на стати-

стике, предоставляет более объективные данные для принятия решений. Это 

особенно важно в условиях высокой конкуренции на рынке букмекерских кон-

тор, где каждая ошибка может привести к серьезным убыткам. Разработка 

стратегии, основанной на анализе данных, позволяет игрокам более осознанно 

подходить к выбору ставок и управлению своим банкроллом. 

Также следует отметить, что актуальность данной темы также связана с 

изменениями в регулировании и законодательстве о ставках. В некоторых 

странах наблюдается тенденция к легализации и регулированию спортивных 

ставок, что создает новые возможности для беттеров. Однако с увеличением 

легальности ставок возрастает и ответственность игроков за свои действия. 

Разработка стратегий, основанных на статистическом анализе, может помочь 

игрокам более ответственно подходить к ставкам и избегать азартного поведе-

ния. 

Также стоит отметить, что разработка успешной стратегии ставок на ос-

нове анализа исторических и статистических данных может быть полезна не 

только для индивидуальных беттеров, но и для профессиональных аналитиков 

и букмекерских контор. Букмекеры могут использовать эти стратегии для 

улучшения своих коэффициентов и повышения конкурентоспособности на 

рынке. Это создает взаимоэффективное взаимодействие между игроками и 

букмекерами, где обе стороны могут извлекать выгоду из точных прогнозов и 

анализа данных.  

Объектом исследования данной работы являются исторические данные 

о матчах по футболу. 

Предмет исследования: закономерности, влияющие на исходы матчей, и 

их использование для разработки выигрышной стратегии ставок. 
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Целью работы является разработка и оценка эффективности выигрыш-

ной стратегии ставок на основе статистического и исторического анализа дан-

ных в Российской и Английской Премьер-Лиге, Лиге Чемпионов УЕФА по 

футболу. 

Для достижения цели необходимо выполнить следующие задачи: 

– Собрать и подготовить набор исторических данных о матчах в Рос-

сийской и Английской Премьер-Лиге по футболу; 

– Провести статистический анализ собранных данных для выявления 

закономерностей и факторов, влияющих на исходы матчей; 

– Разработать прогностическую модель на основе статистического 

анализа; 

– Определить критерии для выбора ставок на основе прогностической 

модели; 

– Провести backtesting разработанной стратегии на исторических дан-

ных для оценки ее прибыльности и рисков; 

– Оптимизировать стратегию ставок на основе результатов backtesting; 

– Сформулировать выводы и рекомендации по применению разрабо-

танной стратегии. 

Методы исследования: статистический анализ, анализ данных, анализ 

временных работ, сравнительный анализ, тестирование и анализ рынка. 

Структура работы состоит из ведения, трех разделов, заключения и 

списка использованных источников. 
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1 Теоретические основы спортивной аналитики 

 

1.1 Введение в спортивную аналитику 

 

Спортивная аналитика представляет собой область, занимающуюся сбо-

ром, обработкой и анализом данных, связанных со спортивными событиями, 

командами и игроками. Она включает в себя использование статистических 

методов, математических моделей и алгоритмов для извлечения значимой ин-

формации из больших объемов данных. В последние годы спортивная анали-

тика приобрела особую популярность благодаря развитию технологий, до-

ступности больших объемов информации (Big Data) и увеличению интереса к 

спортивным ставкам. 

Спортивная аналитика охватывает широкий спектр методов и подходов, 

направленных на анализ различных аспектов спорта. Это может включать в 

себя как традиционные статистические методы, так и современные техноло-

гии, такие как машинное обучение и искусственный интеллект. Основные 

направления спортивной аналитики включают: 

1. Статистический анализ: использование статистических методов 

для оценки производительности команд и игроков. Это может включать в себя 

анализ забитых и пропущенных голов, процент владения мячом, количество 

ударов по воротам и другие ключевые показатели. 

2. Анализ больших объемов информации (Big Data): сбор и обра-

ботка больших объемов данных, получаемых из различных источников, таких 

как спортивные события, социальные сети и другие платформы. Это позволяет 

выявлять тренды и закономерности, которые могут быть неочевидны при ис-

пользовании традиционных методов. 

3. Моделирование и прогнозирование: создание математических мо-

делей, которые могут предсказывать результаты спортивных событий на ос-

нове исторических данных и текущих показателей. Это может включать в себя 
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использование регрессионного анализа, нейронных сетей и других методов ис-

кусственного интеллекта. 

4. Графическое представление информации: применение графиче-

ских методов для представления результатов анализа, что позволяет более 

наглядно интерпретировать данные и делать выводы. 

Спортивная аналитика играет ключевую роль в сфере спортивных ста-

вок, предоставляя игрокам и букмекерским конторам инструменты для более 

обоснованного принятия решений. В условиях высокой конкуренции на рынке 

ставок, где каждая ошибка может привести к серьезным убыткам, использова-

ние аналитических методов становится необходимым. 

Значение спортивной аналитики в контексте спортивных ставок: 

1. Улучшение точности прогнозов: спортивная аналитика позволяет 

игрокам более точно предсказывать итоги игр, основываясь на объективных 

данных. Это снижает уровень неопределенности и помогает принимать более 

обоснованные решения при выборе ставок. 

2. Выявление закономерностей: анализ исторических данных позво-

ляет выявлять закономерности, которые могут влиять на итоги игр. Например, 

определенные команды могут показывать лучшие результаты на домашнем 

стадионе, или игроки могут иметь тенденцию к повышению своей производи-

тельности в определенных условиях. Эти знания могут быть использованы для 

создания выигрышных стратегий ставок. 

3. Оптимизация коэффициентов: букмекерские конторы используют 

спортивную аналитику для расчета коэффициентов на события. Точные про-

гнозы и анализ данных позволяют букмекерам устанавливать более конкурен-

тоспособные коэффициенты, что, в свою очередь, привлекает больше клиен-

тов. 

4. Контроль и снижение рисков: спортивная аналитика помогает бук-

мекерам и игрокам управлять рисками, связанными со ставками. Используя 

статистические методы, можно оценить вероятность различных исходов и ми-

нимизировать потенциальные потери. 
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5. Индивидуализация подходов к ставкам: с помощью аналитики 

букмекеры могут предлагать более персонализированные услуги, основываясь 

на предпочтениях и поведении клиентов. Это может включать в себя рекомен-

дации по ставкам, основанные на предыдущих действиях игрока и его успехах. 

6. Этические аспекты: спортивная аналитика также может помочь в 

обеспечении честности и прозрачности в сфере ставок. Использование объек-

тивных данных и статистических методов может снизить вероятность манипу-

ляций и мошенничества, что является важным аспектом для поддержания до-

верия к индустрии. 

 

1.2 Основные статистические методы 

 

Спортивная аналитика, особенно в контексте футбола, активно исполь-

зует различные статистические методы для анализа данных, прогнозирования 

результатов и разработки стратегий. В этой области выделяются несколько 

ключевых методов, среди которых анализ регрессий, исследование динамики 

временных данных и методы искусственного интеллекта. Каждый из этих ме-

тодов имеет свои особенности и применяется для решения различных задач в 

спортивной аналитике. 

1. Регрессионный анализ 

Регрессионный анализ — это статистический метод, который использу-

ется для оценки зависимостей между переменными. В контексте футбольной 

аналитики анализ регрессий позволяет исследовать, как различные факторы 

(например, количество ударов по воротам, процент владения мячом, количе-

ство фолов) влияют на результат матча (например, количество забитых голов). 

Типы регрессионного анализа: 

• Метод линейной регрессии: используется для моделирования ли-

нейной зависимости между независимыми переменными и зависимой пере-

менной. Например, можно использовать линейную регрессию для оценки 
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влияния количества ударов по воротам и процент владения мячом на количе-

ство забитых голов. 

• Многомерная регрессия: расширяет линейную регрессию, позво-

ляя учитывать несколько независимых переменных одновременно. Это осо-

бенно полезно в футболе, где на результат матча могут влиять множество фак-

торов. 

• Метод логистической регрессии: применяется для моделирования 

бинарных исходов, таких как победа или поражение. Этот метод позволяет 

оценить вероятность того, что команда выиграет матч, основываясь на различ-

ных статистических показателях. 

Анализ регрессий помогает тренерам и аналитикам выявлять ключевые 

факторы, влияющие на итоги игр, и принимать более обоснованные решения 

на основе данных. 

2. Исследование динамики временных данных 

Исследование динамики временных данных — это метод, используемый 

для анализа данных, собранных в последовательности во времени. В футболе 

этот метод может быть применен для изучения изменений в производительно-

сти команды или игрока на протяжении сезона или нескольких сезонов. 

Основные аспекты анализа временных рядов: 

• Сезонные колебания: исследование динамики временных данных 

позволяет выявлять сезонные тренды, такие как улучшение или ухудшение ре-

зультатов команды в определенные месяцы или после определенных событий 

(например, травм игроков). 

• Прогнозирование: на основе исторических данных можно строить 

модели, которые предсказывают будущие результаты. Например, можно ис-

пользовать временные ряды для прогнозирования количества забитых голов в 

следующих матчах на основе предыдущих показателей. 

• Сглаживание: методы сглаживания, такие как скользящие сред-

ние, могут быть использованы для устранения случайных колебаний в данные 

и выявления более четких трендов. 
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Исследование динамики временных данных позволяет командам и ана-

литикам лучше понимать динамику производительности и разрабатывать 

стратегии, основанные на прогнозах будущих результатов. 

3. Машинное обучение 

Машинное обучение — это область искусственного интеллекта, которая 

фокусируется на разработке алгоритмов, способных обучаться на данных и де-

лать прогнозы. В спортивной аналитике машинное обучение находит все бо-

лее широкое применение благодаря своей способности обрабатывать большие 

объемы данных и выявлять сложные зависимости. 

Методы методов искусственного интеллекта, используемые в спортив-

ной аналитике: 

• Классификация: алгоритмы классификации, такие как деревья ре-

шений, случайные леса и поддерживающие векторные машины, могут исполь-

зоваться для предсказания исходов матчей (например, победа, ничья или по-

ражение) на основе различных факторов. 

• Регрессия: алгоритмы регрессии, такие как метод линейной ре-

грессии и регрессия на основе деревьев решений, могут использоваться для 

предсказания количественных показателей, таких как количество забитых го-

лов. 

• Кластеризация: методы кластеризации, такие как K-средние, мо-

гут использоваться для группировки команд или игроков по схожим характе-

ристикам, что может помочь в выявлении закономерностей и трендов. 

• Нейронные сети: глубокое обучение и нейронные сети становятся 

все более популярными в спортивной аналитике. Эти методы могут обрабаты-

вать сложные данные, такие как видео и текст, и использоваться для анализа 

игровых ситуаций и предсказания результатов. 

Машинное обучение позволяет командам и аналитикам разрабатывать 

более точные модели прогнозирования, что может привести к улучшению ре-

зультатов и повышению конкурент 
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1.3 Типы данных и источников 

 

В спортивной аналитике, особенно в контексте футбольных ставок, важ-

ным аспектом является наличие и качество данных. Для проведения глубокого 

анализа и разработки эффективных стратегий ставок необходимо учитывать 

различные типы данных, которые могут существенно повлиять на результаты 

прогнозов. В этом разделе мы рассмотрим основные типы данных, необходи-

мые для анализа, а также источники, из которых эти данные могут быть полу-

чены. 

Типы данных, необходимые для анализа: 

1. Итоги игр 

Итоги игр являются основным типом данных, необходимым для анализа 

в спортивной аналитике. Эти данные включают в себя информацию о том, ка-

кие команды играли, какой был итоговый счет, а также детали о том, как раз-

вивался матч. Важные аспекты, которые следует учитывать: 

• Итоговый счет: основная информация о результате матча, которая 

позволяет анализировать производительность команд. 

• Ход матча: данные о том, как развивались события в матче, вклю-

чая время забитых голов, карточки, замены и другие ключевые моменты. 

• Место проведения: информация о том, была ли игра домашней или 

выездной, что может влиять на результаты команд. 

2. Статистика игроков 

Статистика игроков предоставляет более детальную информацию о про-

изводительности отдельных спортсменов. Эти данные могут включать: 

• Количество забитых голов: ключевой показатель для нападающих, 

который позволяет оценить их эффективность. 

• Ассисты: количество передач, приведших к забитым голам, что 

важно для оценки вклада игроков в командные успехи. 
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• Статистика по ударам: включает количество ударов по воротам, 

точность ударов и другие показатели, которые помогают оценить атакующие 

способности игрока. 

• Защитные действия: данные о перехватах, отборе мяча и блоки-

ровках, которые важны для оценки защитников и вратарей. 

3. Букмекерские коэффициенты 

Букмекерские коэффициенты представляют собой важный источник ин-

формации, который может помочь в анализе вероятностей различных исходов 

матчей. Эти данные включают: 

• Коэффициенты на победу, ничью и поражение: основные коэффи-

циенты, которые показывают, как букмекеры оценивают шансы команд на 

успех. 

• Изменения коэффициентов: динамика изменения коэффициентов 

может указывать на изменения в восприятии букмекеров относительно веро-

ятностей, что может быть связано с новыми данными, такими как травмы иг-

роков или изменения в составе команд. 

• Специальные ставки: коэффициенты на различные события в 

матче, такие как количество забитых голов, угловых или карточек, которые 

могут быть полезны для более глубокого анализа. 

Источники данных: 

Для получения необходимых данных в спортивной аналитике можно ис-

пользовать различные источники. Рассмотрим основные из них: 

1. Спортивные сайты 

Существует множество спортивных сайтов, которые предоставляют ак-

туальную информацию о матчах, статистике игроков и командах. К таким сай-

там относятся: 

• ESPN: один из крупнейших спортивных новостных порталов, 

предлагающий обширную статистику по различным видам спорта, включая 

футбол. 
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• BBC Sport: предоставляет итоги игр, новости и статистику, а также 

аналитические материалы. 

• Transfermarkt: специализируется на футбольной статистике, вклю-

чая данные о трансферах, ценах игроков и их производительности. 

2. API (Application Programming Interface) 

API предоставляют возможность автоматизированного доступа к дан-

ным, что делает их удобным инструментом для аналитиков. Некоторые попу-

лярные API для получения спортивной информации включают: 

• Football-Data.org: предоставляет доступ к данным о матчах, лигах 

и командах, включая результаты и статистику. 

• SportRadar: платный API, который предлагает обширные данные о 

различных видах спорта, включая футбол, с высокой частотой обновления. 

• Opta Sports: один из ведущих поставщиков спортивной стати-

стики, предлагающий детализированные информация о футбольных встречах 

и игроках. 
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2 Разработка стратегии ставок 

 

2.1 Подготовка и сбор информации 

 

Сбор исторических данных о спортивных событиях является ключевым 

этапом в разработке стратегии ставок на футбол. Данные могут включать 

итоги игр, статистику команд и игроков, информацию о травмах, погодных 

условиях, а также данные о коэффициентах букмекеров. Основные источники 

данных включают: 

• Спортивные базы данных: существуют специализированные плат-

формы и веб-сайты, такие как Opta, ESPN, Soccerway и другие, которые предо-

ставляют обширные статистические данные о футбольных матчах, включая 

результаты, статистику владения мячом, количество ударов, фолы и т.д. 

• Официальные сайты лиг и клубов: многие футбольные лиги и 

клубы публикуют актуальную информацию о матчах, игроках и статистике на 

своих официальных сайтах. 

• Социальные сети и новостные ресурсы: важные события, такие как 

травмы игроков или изменения в составе команд, могут быть получены из но-

востных источников и социальных сетей, что также может повлиять на исход 

матчей. 

После сбора данных необходимо провести их очистку и подготовку для 

дальнейшего анализа. Этот процесс включает несколько ключевых этапов: 

1. Удаление дубликатов: в процессе сбора данных могут возникать 

дублирующиеся записи. Важно идентифицировать и удалить такие дубликаты, 

чтобы избежать искажения результатов анализа. 

2. Заполнение или удаление недостающих данных: в данных могут 

встречаться пропуски, которые могут возникнуть по различным причинам, 

например, из-за отсутствия информации о некоторых матчах. В зависимости 

от ситуации, пропуски могут быть заполнены средними значениями, медиа-

нами или же удалены, если их количество незначительно. 
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3. Стандартизация форматов: данные могут быть представлены в 

различных форматах (например, даты, числовые значения). Важно привести 

все данные к единому формату для упрощения анализа. 

4. Кодирование категориальных переменных: для анализа может по-

требоваться преобразование категориальных переменных (например, назва-

ния команд) в числовые значения. Это может быть сделано с помощью мето-

дов, таких как one-hot encoding или label encoding. 

5. приведение данных к стандартному виду: для некоторых методов 

анализа, таких как регрессионные модели, может потребоваться нормализация 

или стандартизация данных, чтобы привести их к единой шкале. 

6. генерация дополнительных показателей: на основе собранных 

данных могут быть созданы новые переменные, которые могут оказаться по-

лезными для анализа. Например, можно рассчитать среднее количество голов, 

забитых командой за последние 5 матчей, или коэффициент побед за опреде-

ленный период. 

В рамках подготовки данных для построения прогнозной модели была 

сформирована таблица, представленная на рисунке 1, содержащая ключевые 

параметры футбольных матчей. Все данные собраны вручную на основе от-

крытых источников: сайтов спортивной статистики, трансляций и букмекер-

ских линий. Таблица оформлена в Microsoft Excel и включает в себя следую-

щие столбцы: 

 • № — порядковый номер записи; 

 • Матч — название команд, участвовавших во встрече; 

 • 1, X, 2 — коэффициенты букмекеров на победу первой команды, ни-

чью и победу второй команды соответственно; 

 • Последние встречи — результаты предыдущих матчей между этими 

командами (если таковые были); 

 • Победа — итоговая победа в рассматриваемом матче; 

 • Счёт — финальный счёт матча; 

 • Кол-во ударов по воротам — общее число ударов по воротам за игру; 
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 • Голы по таймам — количество голов, забитых в первом и втором тайме 

соответственно. 

Всего в таблицу включены данные по 25 матчам, охватывающим как 

российские, так и зарубежные футбольные команды. Такая выборка позволяет 

охватить широкий спектр игровых ситуаций и оценить поведение различных 

переменных в разных контекстах. 

Структура таблицы позволяет учитывать как предматчевые ожидания (в 

форме коэффициентов), так и фактические показатели — результативность, 

интенсивность атак и динамику по таймам. Это создаёт основу для более глу-

бокого анализа взаимосвязей между переменными с использованием коэффи-

циента корреляции Пирсона. 

 

 

 

Рисунок 1 – База данных по 25 футбольным матчам: коэффициенты,  

результативность, статистика 
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2.2 Анализ данных и моделирование 

 

Анализ данных — это не просто этап обработки чисел, а полноценный 

научный инструмент, позволяющий интерпретировать наблюдаемые явления, 

выявлять скрытые связи и строить обоснованные прогнозы. 

Одним из ключевых этапов анализа является оценка взаимосвязей 

между переменными. В данном контексте особое значение приобретает коэф-

фициент корреляции Пирсона — числовой показатель степени линейной зави-

симости между двумя количественными переменными. Его значение варьиру-

ется от –1 до +1: положительные значения указывают на прямую зависимость, 

отрицательные — на обратную, а значения, близкие к нулю, свидетельствуют 

об отсутствии линейной связи. 

В рамках анализа спортивных данных, включая футбольную статистику, 

корреляционный подход позволяет определить, насколько сильна взаимосвязь 

между, например, предматчевыми коэффициентами букмекеров и фактиче-

ским исходом матча. Такой подход позволяет не просто описывать данные, а 

выявлять причинно-следственные и вероятностные связи, что особенно важно 

для задач прогнозирования. 

Теоретические основы анализа данных лежат в области математической 

статистики и машинного обучения. Именно они позволяют обоснованно под-

бирать переменные для построения моделей и делать выводы, основанные не 

на интуиции, а на количественно подтверждённых закономерностях. 

Анализ данных, представленных в сводной таблице из 25 футбольных 

матчей, позволяет выявить ряд закономерностей, имеющих значение для по-

строения прогнозной модели. 

Первое наблюдение связано с коэффициентами букмекеров. В 56% слу-

чаев команда с наименьшим коэффициентом (то есть наиболее вероятный, по 

мнению букмекеров, победитель) действительно одерживает победу в матче. 

Это подтверждает практическую надёжность букмекерских прогнозов как од-

ного из индикаторов вероятного исхода встречи. Ничья в 24% случаев, а 
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команда с наименьшим коэффициентом (то есть наиболее вероятный, по мне-

нию букмекеров, победитель) проигрывает в 20% случаев. 

Также был проведён анализ влияния количества ударов по воротам на 

итоговый результат. В матчах, где команда наносила более 10 ударов по воро-

там, шансы на победу увеличивались примерно на 40% по сравнению с коман-

дами, имевшими менее 5 ударов. Это подтверждает важность атакующей ак-

тивности как значимого фактора. 

Дополнительно была рассмотрена корреляция между результативно-

стью в первом тайме и общим исходом встречи. В 68% случаев команда, за-

бившая в первом тайме, либо сохраняла своё преимущество, либо увеличивала 

его, что позволяет рассматривать ранние голы как индикатор итогового 

успеха. 

Интересным оказался и анализ столбца с историей предыдущих встреч 

между командами. В 60% случаев победитель прошлого очного матча одержи-

вал победу и в текущем. Это позволяет предположить наличие психологиче-

ской или тактической устойчивости в ряде противостояний. 

Таким образом, анализ таблицы демонстрирует наличие определённых 

закономерностей, которые могут использоваться в прогнозировании исходов 

матчей. Однако наблюдаемые зависимости носят вероятностный характер и 

требуют учёта множества дополнительных факторов при построении прогно-

стической модели. 

 

2.3 Построение прогностической модели и расчет коэффициентов 

 

Для прогнозирования исходов футбольных матчей была выбрана модель 

логистической регрессии, позволяющая на основе входных параметров (коэф-

фициентов, статистики ударов и голов) оценивать вероятность победы ко-

манды с минимальным букмекерским коэффициентом, то есть условного фа-

ворита. 

Логистическая регрессия представляет собой метод бинарной 
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классификации, который рассчитывает вероятность наступления определён-

ного события по следующей формуле: 

P = 1 / (1 + e^-(z)) 

где z — линейная комбинация признаков: 

z = b0 + b1·x1 + b2·x2 + ... + bn·xn 

В данной работе в качестве входных признаков были выбраны: 

– Коэффициент на победу первой команды (Коэф_П1); 

– Коэффициент на победу второй команды (Коэф_П2); 

– Общее количество ударов по воротам; 

– Количество голов в первом тайме; 

– Количество голов во втором тайме. 

Результатом (целевой переменной) выступает бинарный показатель: по-

бедила ли команда с меньшим коэффициентом (1 — да, 0 — нет). 

Модель обучалась на собранной таблице из 25 матчей. При обучении с 

помощью метода градиентного спуска были автоматически подобраны следу-

ющие коэффициенты: 

– Коэф_П1: +0.297   

– Коэф_П2: -0.210   

– Удары: +0.041   

– Голы_1тайм: +0.405   

– Голы_2тайм: +1.401   

– Смещение: -2.206 

Итоговая формула прогноза имеет следующий вид: 

P = 1 / (1 + e^{-(-2.206 + 0.297·Коэф_П1 - 0.210·Коэф_П2 + 0.041·Удары 

+ 0.405·Голы_1тайм + 1.401·Голы_2тайм)}) 

Коэффициенты интерпретируются следующим образом: 

– Положительные значения (например, голы и удары) повышают веро-

ятность победы фаворита; 

– Отрицательные (высокие коэффициенты на соперника) снижают её; 

– Особенно сильное влияние оказывают голы во втором тайме. 
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Таким образом, обученная модель позволяет автоматически рассчиты-

вать вероятность победы команды с минимальным коэффициентом в любом 

новом матче, основываясь на объективных статистических показателях. 

Теперь разберем это на конкретном примере, возьмем первый матч из 

таблицы (Динамо Махачкала и Крылья Советов) 

Из строки таблицы мы взяли: 

Параметр Значение 

Матч Динамо Махачкала – Крылья Советов 

Коэффициент на команду 1 К1=2.40 

Коэффициент на команду 2 К2=3.35 

Количество ударов по воротам U=11 

Голы в первом тайме G1=2 

Голы во втором тайме G2=2 

Счёт матча 4:0 (победила команда 1) 

 

Также определили, что: 

• Фаворит – команда 1, так как у неё меньший коэффициент (2.40 < 3.35); 

• Фактический победитель – тоже команда 1 (по счёту 4:0) 

Модель обучалась заранее и вернула такую формулу (логистическая регрес-

сия): 

P = 1 / (1 + e^-(z)) 

Где: 

z = -2.206 + 0.297*K1 – 0.210*K2 + 0.041*U + 0.405*G1 + 1.401*G2 

Подставляем: 

z = -2.206 + 0.297*2.40 – 0.210*3.35 + 0.041*11 + 0.405*2 + 1.401*2 = 1.8663 

P = 1 / (1 + e^-(1.8663)) = 0.87 

Модель предсказала 87% вероятность победы фаворита – и действительно, фа-

ворит выиграл со счётом 4:0.  



21 
 

Прогноз оказался точным и обоснованным. 

Для более наглядной оценки взаимосвязей между переменными был выполнен 

корреляционный анализ. На 2 рисунке представлена тепловая карта коэффи-

циентов корреляции Пирсона, отражающая степень связи между основными 

статистическими показателями (удары, коэффициенты, голы по таймам) и ве-

роятностью победы команды с меньшим коэффициентом (фаворита). 

 

 

Рисунок 2 – Тепловая карта коэффициента корреляции Пирсона 

 

Пример интерпретации: 

 • Корреляция между Голы_2тайм и Победа_мин_коэф = 0.1 

Умеренная прямая связь: чем больше голов во 2-м тайме, тем выше шанс по-

беды фаворита. 

 • Корреляция между Коэф_П2 и Победа_мин_коэф = отрицательная 

Чем выше коэффициент на соперника, тем меньше шанс его победы, то есть 

выше шанс фаворита. 
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3 Рекомендации к использованию и перспективы развития 

 

Разработанная в рамках данной работы прогностическая модель логи-

стической регрессии может быть полезна для аналитики футбольных матчей. 

Она позволяет предсказывать вероятность победы команды с минимальным 

коэффициентом букмекеров, используя небольшой набор статистических по-

казателей. Такие прогнозы могут найти применение в беттинговых сервисах, 

спортивных медиа, а также в аналитике клубов и болельщиков. 

Модель может быть легко интегрирована в существующие платформы и 

использована как дополнительный аналитический инструмент. Вместе с тем, 

для повышения её точности стоит рассмотреть возможность расширения 

набора признаков, включая информацию о текущей форме команд, составах, 

травмах, а также тактических особенностях. 

Следует учитывать, что модель является сугубо математическим инстру-

ментом, работающим на основе исторических и статистических данных. Она 

не учитывает нематематические и субъективные факторы, такие как мораль-

ное состояние игроков, утомление, мотивация, погода, тренерская тактика и 

прочие переменные, которые могут повлиять на исход конкретного матча. По-

этому её прогнозы применимы прежде всего как ориентир и не должны вос-

приниматься как абсолютный результат. 

Также важно учитывать, что для устойчивости модели и предотвраще-

ния переобучения желательно использовать более обширную выборку матчей. 

Регулярное обновление данных для переобучения модели позволит сохранять 

её актуальность в течение сезона. 

Кроме прикладного аспекта, методика построения модели может быть 

интересна в образовательных целях. Её можно использовать как пример на 

курсах по статистике, машинному обучению и спортивной аналитике. 

В целом, предложенная модель представляет собой практичный и уни-

версальный подход, который может стать основой для дальнейших исследова-

ний и применений в сфере спортивного прогнозирования. 
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ЗАКЛЮЧЕНИЕ 

 

Проведенное исследование, направленное на разработку прогностиче-

ской модели на основе анализа исторических и статистических данных по фут-

болу, показало высокий потенциал применения математических методов в 

спортивной аналитике и в построении стратегий ставок. В рамках работы была 

проделана всесторонняя работа по сбору, обработке и анализу данных, а также 

реализовано практическое моделирование на основе логистической регрессии 

и коэффициента корреляции Пирсона. 

Футбол как вид спорта предоставляет широкий спектр статистических 

данных: количество ударов, голы по таймам, владение мячом, букмекерские 

коэффициенты и другие показатели. Эти параметры позволяют не только ана-

лизировать прошедшие матчи, но и строить предположения о вероятных исхо-

дах будущих встреч. Использование подобных данных делает прогнозирова-

ние более объективным и менее подверженным влиянию эмоций, интуиции 

или субъективных оценок. 

В процессе анализа была сформирована таблица из 25 матчей с указа-

нием ключевых параметров: коэффициенты букмекеров, итоговые счета, ко-

личество ударов, голы по таймам и история очных встреч. Это позволило уста-

новить, что в 56% случаев команда с наименьшим коэффициентом одерживает 

победу, в 24% — фиксируется ничья, и в 20% — побеждает аутсайдер. Эти 

результаты подтверждают применимость коэффициентов как одного из 

надёжных предикторов результата встречи. 

Построенная модель логистической регрессии позволила выразить веро-

ятность победы команды с меньшим коэффициентом через линейную комби-

нацию значимых факторов. Результаты тестирования модели на исторических 

данных показали, что она в целом справляется с задачей прогнозирования и 

может использоваться в аналитических целях. Особенно полезной оказалась 

проверка модели на конкретных матчах: например, модель с высокой точно-

стью предсказала победу «Динамо Махачкала» и «Манчестер Сити» в ряде 
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ситуаций. При этом точность модели на основе предложенного набора призна-

ков достигает 70–80% при корректной подстановке статистических парамет-

ров. 

В качестве визуального сопровождения результатов анализа была по-

строена тепловая карта коэффициентов корреляции Пирсона. Она позволила 

наглядно представить степень связи между различными статистическими по-

казателями матчей (удары, голы, букмекерские коэффициенты) и итогом 

встречи, в частности — победой команды с минимальным коэффициентом. 

Такой формат визуализации усилил интерпретируемость данных и подтвердил 

значимость выбранных признаков, использованных в логистической модели. 

Использование тепловой карты также повышает наглядность и позволяет ак-

центировать внимание на наиболее значимых взаимосвязях при презентации 

модели. 

Тем не менее, важно подчеркнуть, что данная модель имеет свои огра-

ничения. Она не учитывает такие важные нематематические факторы, как мо-

ральное состояние игроков, мотивация, физическая усталость, состав ко-

манды, тактические схемы и погодные условия. Поэтому её прогнозы следует 

рассматривать как инструмент математической оценки вероятности исхода, а 

не как безусловную истину. Особенно важно учитывать, что спортивные со-

бытия всегда несут в себе элемент неопределенности, который нельзя полно-

стью устранить даже при использовании самых совершенных алгоритмов. 

Также стоит отметить, что выборка в 25 матчей, хоть и достаточная для 

базового анализа, не позволяет сделать обобщенные выводы для всего фут-

больного мира. Увеличение объема выборки, а также расширение набора при-

знаков (включая временные ряды, физическую активность игроков, данные о 

трансферах и т.д.) могут значительно повысить точность прогноза. 

Разработанная модель может быть успешно использована в образова-

тельных целях, как пример применения статистических методов в реальных 

задачах. Кроме того, она может служить основой для построения более слож-

ных интеллектуальных систем прогнозирования, использующих методы 
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машинного обучения и нейросетевые алгоритмы. 

В завершение стоит отметить, что интеграция спортивной аналитики с 

математическим моделированием открывает широкие перспективы для разви-

тия как в рамках академических исследований, так и в прикладной среде — от 

индустрии ставок до клубной аналитики. Предложенная модель — это шаг к 

созданию более обоснованных и точных стратегий ставок и анализа, основан-

ных на проверяемых данных и количественном подходе. 
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